
PTA-FTSM-2020-111 

RAMALAN KEJAYAAN FILEM MENGGUNAKAN KAEDAH 
PERLOMBONGAN DATA 

 

DYANA NAJIHA BT MOHD NASIR  

PROF.MADYA. DR SUHAILA BT ZAINUDIN  

 

Fakulti Teknologi dan Sains Maklumat, Universiti Kebangsaan Malaysia 
 

ABSTRAK 

Kajian ini dijalankan bertujuan untuk membangunkan model ramalan kejayaan filem  

berdasarkan skor IMDB filem menggunakan kaedah perlombongan data dan algoritma 

pembelajaran mesin menggunakan perisian RStudio. Kajian ini menggunakan teknik 

pengelasan iaitu Pohon Keputusan(DT), Random Forest dan K-Nearest Neighbour(KNN). 

Pembangunan model ini memfokuskan kepada 5043 data filem yang merangkumi 100 tahun 

dan 66 negara. Selain itu, metodologi CRISP-DM telah digunakan berdasarkan data filem 

terdahulu untuk mengurangkan tahap ketidakpastian yang tertentu terhadap hasil skor IMBD 

filem. Beberapa kriteria dalam mengira kejayaan filem termasuk pelakon, pengarah, skor 

imdb , bilangan kritikan dan bilangan ulasan filem . Oleh kerana pembuatan filem melibatkan 

pelaburan yang besar, ramalan filem memainkan peranan penting dalam industri filem. Hasil 

keputusan dari model ini membantu pembikin filem mengetahui dan memahami kriteria yang 

penting dalam menjana kejayaan sesebuah filem. Projek ini juga menunjukkan kepentingan 

analitik data ramalan dan preskriptif kepada sistem maklumat untuk membantu industri filem. 

1 PENGENALAN 

Pembikinan filem adalah industri yang berisiko tinggi. Selepas melabur sejumlah wang yang 

besar sehingga jutaan ringgit, syarikat filem hanya akan memperolehi pulangan pelaburannya 

dalam masa setahun atau dua tahun selepas filem tersebut ditayangkan di pawagam. Risiko 

pelaburan yang tinggi juga disebabkan kesukaran syarikat untuk mengetahui kehendak 

pasaran. Skor IMDB  dalam beberapa tahun kebelakangan ini dipengaruhi oleh banyak faktor 

yang menjadikan ramalan skor yang tepat untuk filem baru yang dikeluarkan menjadi sukar. 

Namun faktor yang mempengaruhi sambutan terhadap sesebuah filem ini sukar dijangkakan 

sehingga filem tersebut telah selesai seratus-peratus. Faktor ini antara sebab risiko perniagaan 

filem semakin bertambah tinggi. 
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2 PENYATAAN MASALAH 

Pendapatan filem bergantung kepada pelbagai komponen seperti pelakon yang berlakon 

dalam filem, anggaran untuk pembuatan filem, ulasan kritikan filem, penarafan untuk filem, 

tahun pelepasan filem, dan lain-lain. Dengan begitu banyak perkara yang dipertaruhkan , ia 

adalah kepentingan komersial untuk membangunkan model yang boleh meramalkan kejayaan 

sesebuah filem dengan mengukur kejayaan filem menggunakan skor IMDb . Oleh itu, 

timbulnya masalah bagaimana untuk menganalisa faktor-faktor yang mempengaruhi kejayaan 

sesebuah filem dengan efektif agar pelbagai pihak berkepentingan seperti dalam industri 

filem boleh menggunakan ramalan ini untuk membuat keputusan yang lebih tepat tentang 

faktor-faktor yang menjadikan sesuatu filem itu lebih berjaya. 

3 OBJEKTIF KAJIAN 

Kajian yang dijalankan ini bertujuan untuk mencapai beberapa objektif  iaitu , 

membangunkan model berdasarkan teknik perlombongan data yang boleh membantu 

meramalkan kejayaan filem  dan seterusnya mengurangkan tahap ketidakpastian tertentu,  

mengenalpasti faktor-faktor yang mempengaruhi kejayaan sesebuah filem dan akhir sekali, 

melaksanakan teknik pengelasan. 

4 METOD KAJIAN 

Metodologi yang digunakan adalah CRISP-DM (cross-industry process for data mining) . 

CRISP-DM adalah metodologi perlombongan data yang komprehensif yang boleh digunakan 

sama ada orang yang baru terlibat dengan perlombongan data sehinggalah kepada pakar-

pakar dengan satu pelan lengkap untuk menjalankan projek perlombongan data. CRSIP-DM 

bertujuan membuat projek perlombongan data yang lebih besar, jimat kos, lebih dipercayai, 

lebih terkawal dan lebih cepat. Metodologi kajian memainkan peranan penting dalam 

memastikan kajian ini berjalan dengan lancar dan teratur. Fasa kajian CRISP-DM dipaparkan 

dalam Rajah 1.  Cop
yri
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tersembunyi . Proses pengumpulan dan pemahaman data merupakan fasa kedua dalam 

metodologi pembangunan model yang digunakan dalam kajian ini.Kajian ini menggunakan 

data TMDB Movie Dataset  yang dimuat turun dari Kaggle sebagai input. Terdapat 5043 data 

dalam set data yang dikumpul. Atribut dataset yang diperolehi di terangkan secara terperinci 

di dalam Jadual 1. 

Jadual 1 Atribut Dataset 

 

 

4.3 FASA PENYEDIAAN DATA 

Tujuan fasa ini dilakukan adalah untuk memastikan set data adalah bersih dan sedia di 

gunakan dalam fasa perlombongan data.  Perisian RStudio telah digunakan dalam kajian ini 

Atribut Penerangan 

movie_title Tajuk filem 
Duration Durasi filem dalam minit 
director_name Nama pengarah filem 
director_facebook_like Bilangan ‘likes’ di laman Facebook pengarah 
actor_1_name Pelakon utama filem 
actor_1_facebook_likes Bilangan ‘likes’ di laman Facebook pelakon utama 
actor_2_name Pelakon sampingan dalam filem 
actor_2_facebook_likes Bilangan ‘likes’ di laman Facebook pelakon sampingan 
actor_3_name Pelakon sampingan dalam filem 
actor_3_facebook_likes Bilangan ‘likes’ di laman Facebook pelakon sampingan  
num_user_for_reviews Bilangan pengguna yang memberi ulasan 
num_critic_for_reviews Bilangan kritikan dalam ulasan 
num_voted_users Bilangan pengguna yang mengundi untuk filem 
cast_total_facebook_likes Bilangan keseluruhan ‘likes’ di laman Facebook kesemua pelakon filem 
movie_facebook_likes Bilangan likes di laman Facebook filem 
plot_keywords Kata kunci yang menceritakan plot keseluruhan filem 
facenumber_in_poster Bilangan pelakon yang terdapat di dalam poster tayangan filem 
Color Pewarnaan filem .  

Contoh : hitam/putih atau berwarna 
Genre Genre filem 
title_year Tahun filem di tayangkan 
Language Bahasa 

Contoh: English , Arabic , Chinese, French. 
Country Negara dimana filem dikeluarkan 
content_rating Rating sesebuah filem 
aspect_ratio Nisbah aspek fielm dibikin 
movie_imdb_link Pautan IMDB filem 
Gross Pendapatan kasar filem dalam Dollar 
Budget Bajet pembikinan filem dalam Dollar 
Imdb_score Skor IMDB filem di IMDB Cop
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Jadual 2 Pendiskretan Data 

Atribut  Imdb_score   

Nama ‘Flop’ ‘Average’ ‘Hit’ ‘Blockbuster’ 

Skala 0-4 4-6 6-8 8-10 

 

4.4 FASA PEMODELAN 

Proses perlombongan data dengan menggunakan teknik pengelasan akan dilakukan setelah 

prapemprosesan telah dilakukan . Dalam proses ini, tiga kaedah pengelasan akan digunakan 

iaitu Pohon Keputusan (Decision Tree), Random Forest dan juga KNN untuk 

membandingkan keputusan dan mencari model yang paling sesuai untuk meramal kejayaan 

sesebuah filem. Terdapat tiga peringkat dalam tugas pengelasan iaitu latihan, ujian dan 

pengesahan. Data ujian digunakan untuk menganggarkan ketepatan ramalan. Model yang 

dihasilkan digunakan untuk meramal kejayaan sesebuah filem berdasarkan skor IMDB dan 

menganalisa faktor-faktor kejayaan sesebuah filem. Perisian RStudio digunakan untuk 

membandingkan ketiga-tiga teknik pengelasan ini. Setelah mendapat model yang terbaik , 

model tersebut akan digunakan untuk memastikan fitur utama untuk model tersebut. 

4.5 FASA PENILAIAN 

Penalaan parameter dijalankan pada algoritma Pohon Keputusan untuk meningkatkan 

peratusan ketepatan pengelasan. Kaedah di jalankan adalah dengan trial and error dengan 

menala parameter yang terdapat pada Pohon Keputusan di dalam RStudio. Sebagai contoh , 

parameter CP adalah singkatan untuk Complexity Parameter untuk sesebuah pohon. Dalam 

algoritma pengelasan CP yang di ambil kira adalah CP yang mempunyai nilai ralat 

pengesahan yang terkecil iaitu xerror (cross validation error). Penalaan parameter juga di 

jalankan pada parameter minsplit yang berfungsi untuk menetapkan bilangan pemerhatian 

minimum di dalam node sebelum algoritma melakukan pembahagian. Analisis data bagi 

kajian ini juga menggunakan set data latihan , pengesahan dan ujian menggunakan 

percentage split 6:2:2 iaitu 60% set latihan, 20% set ujian dan 20% set pengesahan. 

     Jadual 3 Experimen 1 

Percentage 
Split 

Parameter Ketepatan Algoritma 
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minsplit cp xval Set Latihan Set 
Pengesahan  

Set Ujian 

6 : 2 : 2 5 0.0001 5 0.7812 0.7426 0.7022 

8 : 1 : 1 5 0.0001 5 0.7844 0.69 0.7212 

 

Jadual 4 Experimen 2 

 

K-Nearest Neighbour (KNN) adalah teknik klasifikasi yang termudah untuk 

digunakan apabila terdapat sedikit atau tiada pengetahuan awal mengenai data. Dalam kaedah 

ini setiap sampel harus di kelaskan sama dengan sampel di sekitarnya. Ini kerana sekiranya 

klasifikasi sampel tidak diketahui , maka ketepatan boleh diramalkan dengan 

mempertimbangkan pengelasan dengan mempertimbangkan nilai jiran(neighbouring) 

terdekat. Dalam kajian ini , ‘K’ akan ditetapkan sebagai 1 hingga 20 dan 20 model yang 

berbeza akan dibina. Ketepatan klasifikasi setiap model akan dikira dan ‘K’ yang terbaik 

adalah berdasarkan ketepatan yang tertinggi . ‘K’ yang mempunyai ketepatan yang tertinggi 

adalah apabila k=10  dengan ketepatan 0.72237. 

Teknik klasifikasi Random Forest telah terbukti berjaya untuk beberapa aplikasi dan 

dianggap menghasilkan hasil prestasi yang baik serta kemudahan pengunaan dengan 

mempertimbangkan kepentingan atribut. Kepentingan pemboleh ubah relatif boleh dilihat 

dengan menggunakan ggplot2 di dalam perisian R untuk menunjukkan kepentingan relatif 

pemboleh ubah. Berdasarkan Rajah 6 atribut user_vote adalah yang paling penting manakala 

atribut country merupakan atribut yang paling rendah kepentinggannya. 

Percentage 
Split 

Parameter Ketepatan Algoritma 

 
  

minsplit cp xval Set Latihan Set Pengesahan  Set Ujian 

6 : 2 : 2 10 0.001 10 0.7812 0.7332 0.6887 

8 : 1 : 1 10 0.001 10 0.7679 0.69 0.7256 
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sebuah model yang dibina adalah tepat . Spesifikasi yang diperlukan adalah penting untuk 

membolehkan kajian ini dapat beroperasi dengan baik. Namun begitu terdapat beberapa 

cadangan masa hadapan untuk meningkatkan prestasi kajian ini iaitu seperti menggumpulkan 

dataset dari filem-filem tempatan dan mempelbagaikan sumber data,  membuat lebih banyak 

perbandingan model dengan teknik yang berbeza dan membangunkan sistem untuk meramal 

skor IMDB berdasarkan model yang sedia ada. Sistem ini boleh di bangunkan dengan 

menggunakan perisan Microsoft Visual Studio. 
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