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ABSTRAK

Perkataan “snippet” ialah kepingan kecil atau guntingan ayat atau ringkasa
proses memahami teks yang ditulis. Pemahaman teks boleh dikenalpasti i ecaman kata kunci atau

cbuah petikan atau teks. Penentuan
kunci mungkin berada di bahagian

merupakan peringkasan jenis ekstraktif yang akan membantu meringka
kata kunci bagi dokumen sangat penting untuk menghasilkan ringlkasa

k membangunkan sistem ini ialah
an sistem yang boleh meringkaskan

dapat diringkaskan dengan pantas dan tepat. Algoritma ya
algoritma frekuensi perkataan. Projek ini berhasrat untu

sesebuah teks atau petikan yang panjang, menjadi s .= dek dan ringkas untuk memudahkan
pengguna untuk membaca dan memahami.
1 PENGENALAN . < 2

Ringkasan teks memud st s yang hendak ditulis. Pemahaman teks boleh
dikenalpasti melalui ecaman kata kunci atau perkataan yang paling banyak digunakan di
dalam sesebuah t petikan tidak termasuk perkataan fungsi khusus sekali kata hubung.
Ringkasan t elayu ini digunakan dengan peringkasan jenis ekstraktif dimana ia
aka ringkaskan sesebuah teks atau petikan Bahasa Melayu.

2 NYATAAN MASALAH

Memandangkan tujuan peringkasan artikel dan teks adalah untuk menghasilkan satu dokumen
yang ringkas dan berinformasi, maka penentuan kata kunci yang utama amat penting. Kata

kunci bagi sesebuah teks mungkin berada di awalan, pertengahan atau akhiran perenggan.
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Selain itu, pengenalpastian fungsi ayat bukanlah satu tugas yang mudah. Sebaris ayat mungkin
mempunyai fungsi seperti ayat penyata dan lain-lain. Dengan permasalahan yang dinyatakan,

sedikit sebanyak dapat membantu untuk membangunkan sistem peringkasan teks yang mudah.

3 OBJEKTIF KAJIAN

Projek ini dijalankan adalah untuk membangunkan sistem peringkasan teks dalam sa
Melayu. Objektif kajian ini adalah untuk mengenalpasti kata kunci dengan
perkataan yang mempunyai frekuensi yang tinggi dalam teks atau artikgl” Selain itWjia juga
bertujuan untuk membangunkan sistem yang boleh membantu pen a mefingkas ayat

dalam sesebuah teks atau artikel dalam Bahasa Melayu.

4 METOD KAJIAN

Penggunaan model pembangunan yang sesuai am
berjalan dengan lancar dan menjamin ku
digunakan untuk pembangunan mod 1

dan fasa pengujian. Model nbpe A i memastikan perjalanan prOJek lancar dan teratur.

Rajah 1 menunjukkan mo& an yang digunakan untuk membangunkan sistem
a

peringkasan teks dalam elayu

4.1 Fasa gangdan Analisis

Dalam tasa enyataan masalah, skop kajian, objektif kajian serta jadual perancangan

Pencarian bahan bacaan untuk dijadikan sebagai rujukan juga dilakukan dalam
fasa 1M Hal ini kerana, ia dapat memberi kefahaman yang lebih terperinci mengenai topik

kajian dan dapat mengenalpasti cara atau kaedah untuk peringkasan teks.
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4.2 Fasa Reka Bentuk

Dalam fasa ini pula, proses reka bentuk algorithm dilaksanakan. Pemilihan bahasa
pengaturcaraan turut membantu bagi menjalankan kajian ini. Penghasilan pengaturcaraan
menggunakan bahasa yang dipilih. Jika terdapat kecelaruan teknik, fasa perancangan dan

analisi perlu dilakukan semula.

4.3 Fasa Implementasi

Setelah fasa reka bentuk dijalankan, proses implementasi akan di

kan. Jika terdapat ralat

pelaksanaan, fasa reka bentuk harus dilakukan bagi menyelesaj lah yang dihadapi.

4.4 Fasa Pengujian

Fasa ini dilaksanakan terhadap sistem yang"diba agar dapat memenuhi skop dan
objektif kajian. Jika terdapat ralat, fa plémentasi perlu dilakukan semula supaya dapat

meningkatkan lagi kecekapan siste

O\
Kf\ N

FASA REKA FASA FASA
BENTUK IMPLEMENTASI PENGUIJIAN

Rajah 1: Model Pembangunan Sistem Peringkasan Teks

S HASIL KAJIAN

Bahagian ini membincangkan hasil daripada proses pembangunan sistem peringkasan teks

dalam Bahasa Melayu. Dalam bahagian ini juga, fungsi yang terdapat di dalam algoritma



PTA-FTSM-2018-101

diterangkan fungsinya dari segi input yang diterima atau hasil yang dipulangkan. Pengujian
alatan ringkasan teks yang dibincangkan dalam bahagian ini akan menerangkan tentang

kebolehan alatan menghasilkan ringkasan.

Perisian yang digunakan untuk membangunkan algoritma ringkasan petikan Bahasa Melayu
ialah Python 2.7. Algoritma yang dibangunkan untuk menghasilkan ringkasan teks Bahasa
Melayu ialah dengan cara menggunakan perkataan-perkataan yang mempunyai frekuensi

tinggi dalam sesebuah teks.

Algoritma yang digunakan untuk membangunkan sistem ini adalah dengan kan

algoritma frekuensi perkataan atau “word frequency”. Dalam pembinaa i senarai

wordlist = st.

wordfreq =

sebaga@imperkataan yang mempunyai frekuensi tinggi. Hal ini kerana perkataan-perkataan

seperti perkataan “yang”, “dia”, “ialah”, “kita” merupakan perkataan yang kerap muncul di
dalam ayat dan tidak mempunyai nilai dalam peringkasan. Ayat yang mengandungi perkataan

yang nilainya tertinggi akan diambil untuk dijadikan sebagai hasil ringkasan.

Alatan untuk pengujian merupakan peranan yang penting bagi memeriksa sebarang ralat yang

terdapat di dalam pembangunan ringkasan teks Bahasa Melayu. Ralat yang ditemui perlu
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dibetulkan untuk memastikan alatan ringkasan dapat menghasilkan ringkasan yang
dikehendaki. Pengujian dilakukan ke atas algoritma yang dibangunkan iaitu algoritma
frekuensi perkataan atau “word frequency”. Pengujian dilakukan dengan menggunakan tujuh

petikan Bahasa Melayu yang di ambil dari laman sesawang.

Perkataan-perkataan yang mempunyai frekuensi tinggi dalam sesebuah petikan dapat
dikenalpasti dengan menggunakan algoritma frekuensi perkataan. Ia juga akan dijadikan
sebagai kata kunci untuk menghasilkan sebuah ringkasan. Kekerapan yang munc lam

petikan ditunjukkan di dalam rajah.

Perkataan Keker perkataafguncul di dalam
petikan
derita 8
gambaran 5
banjir 3
keadaan 4
2

kampung
Rajah 2 T \ ataan dalam petikan pertama
Qﬁ

Kekerapan perkataan muncul di dalam
petikan
jerebu 26
kesihatan 6
udara 5
pihak 3
kesan 3

Rajah 3 Frekuensi perkataan dalam petikan kedua



PTA-FTSM-2018-101

Perkataan Kekerapan perkataan muncul di dalam
petikan
banjir 10
kawasan 10
operasi 10
menyelamat 10
bencana 8
mangsa 8
kritikal 7
negeri
bantuan 7
Rajah 4 Frekuensi perkataan etiga

ringkasan dijalankan. Ciri-ciri atau

dihasilkan serta kualiti ringkasan yag

. 1%

tersebut ditunjukkan dalam be

A Petikan Asal Algoritma Frekuensi
Q Perkataan
Ju rkataan 2967 2163
isbah hasil ringkasan 27

dengan petikan asal (%)

Jadual 1 Perbandingan hasil ringkasan dari teks pertama
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Petikan Asal Algoritma Frekuensi
Perkataan
Jumlah perkataan 5598 4351
Nisbah hasil ringkasan 22
dengan petikan asal (%)

Jadual 2 Perbandingan hasil ringkasan dari teks kedua

Petikan Asal Algoritm ekuensi

Perkataan

Jumlah perkataan 2572

Nisbah hasil ringkasan 12

dengan petikan asal (%)

Jadual 3: ?e hasil ringkasan dari teks ketiga

Berdasarkan perbandt ang telah dilakukan, didapati bahawa terdapat pengurangan di

antara hasil ringk ang dihasilkan oleh algoritma frekuensi perkataan dan petikan asal.

Hasil ring agd’dihasilkan oleh algoritma frekuensi perkataan difahamkan lebih

Qﬁ@? rma$i dapat dikekalkan sebanyak yang mungkin. Hal ini kerana, kekerapan

be n ¢

petkataan Jang muncul dalam sesebuah petikan memainkan peranan yang penting dalam

me idkan ringkasan.

6 KESIMPULAN

Secara kesimpulannya, sistem peringkasan teks dalam Bahasa Melayu sedikit sebanyak

membantu pengguna untuk memahami sesebuah teks dengan lebih mudah dan berinformasi.
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Pengujian ini dilakukan untuk memastikan sesebuah ringkasan itu dapat dihasilkan bagi
memenuhi objektif kajian yang dinyatakan dalam fasa perancangan dan analisis.

Secara tuntasnya, sistem peringkasan teks dalam Bahasa Melayu ini dapat membantu
meringkaskan Bahasa Melayu untuk mendapatkan informasi daripada satu petikan yang
panjang. Dengan adanya sistem ringkasan teks ini, masa yang diambil untuk memahami suatu

teks dapat disingkatkan.
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