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ABSTRAK 

Lagu-lagu patriotik telah diiktiraf sebagai cara untuk mempromosikan rasa perpaduan dan kebanggaan negara di 

kalangan warganya. Lirik yang digunakan dalam lagu-lagu patriotik bertujuan untuk membangkitkan emosi 

tertentu yang membolehkan orang ramai merasakan semangat kekitaan. Matlamat projek ini adalah untuk 

mengkaji kepentingan perkataan dan lirik yang terkandung dalam lagu-lagu patriotik yang dinyanyikan dan 

dimainkan di Malaysia dari tahun 1988 hingga 2021 dengan menggunakan teknik pembelajaran mesin seperti 

Mesin Vektor Sokongan (SVM), Naive Bayes sebagai model garis dasar, Regresi Logistik dan Pengelas Hutan 

Rawak serta mengukur pengekstrakan ciri semantik. Projek ini berminat untuk memahami bagaimana persepsi 

orang ramai telah dibentuk dan diubah secara ketat melalui cara hiburan, dengan tujuan untuk menyatukan dan 

mendidik orang ramai ke arah visi dan misi negara. Kajian awal yang dijalankan terhadap lirik lagu 

menunjukkan analisis emosi lirik telah dijalankan menggunakan dataset Moody Lyrics, tetapi set data yang 

terdiri daripada lirik yang ditulis dalam bahasa Melayu masih belum dijalankan sehingga kini. Oleh itu, set data 

yang dijana dalam projek ini juga boleh digunakan sebagai garis asas untuk kajian akan datang. Kesimpulannya, 

hasil kajian ini boleh dijadikan rujukan kepada pencipta lagu untuk menghasilkan lagu-lagu patriotik yang lebih 

baik dan lebih baik yang dapat memupuk perpaduan dalam kalangan rakyat Malaysia yang terdiri daripada 

pelbagai etnik. 
 

 

1 PENGENALAN 

 

Lagu-lagu patriotik telah memainkan peranan penting dalam memotivasikan patriotisme dan 

nasionalisme di banyak negeri dan sepanjang sejarah. Terutamanya, muzik dan lagu 

mempunyai kesan yang mendalam terhadap tamadun. Muzik adalah medium utama untuk 

menyatakan nilai budaya dan tradisional di banyak negara. Muzik rakyat dan desa sangat 

tertanam dalam budaya dan tradisi Amerika Syarikat. Sebagai contoh, muzik Amerika 

menggabungkan aspek tradisi rakyat Anglo-Amerika, Afro -Amerika, asli-Amerika, 

Sepanyol dan Perancis, serta muzik rakyat Amerika kontemporari. Muzik rakyat Afrika 

Amerika mempunyai kesan yang ketara, meletakkan asas untuk muzik asli Amerika, 

bersama-sama dengan muzik rakyat Ireland dan Inggeris. Dalam kes lain, muzik dan lagu-

lagu patriotik seperti muzik rakyat dan negara mempunyai kesan yang mendalam pada setiap 

kelas, kaum dan masyarakat, seperti yang ditunjukkan oleh George McCue dalam bukunya 

"Muzik dan Amerika," yang menganalisis muzik dari segi arus sosial yang lebih luas yang 

wujud di sekeliling mereka menunjukkan bagaimana muzik boleh menggerakkan sentimen 

nasional semasa konflik.(McCue,2019). 
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2 PENYATAAN MASALAH 

 

Terdapat kajian yang dibuat oleh Awang AA etal ., di mana mereka menggunakan dataset 

lagu patriotik untuk analisis semantik (Awang AA,2020) tetapi dataset yang digunakan hanya 

dalam lingkungan 2008 hingga 2013. Dalam konteks ini , tiada kajian yang menggunakan 

lagu melayu patriotik daripada 1988 hingga 2021 , mana set data terdiri daripada tempoh 

yang lebih lama dan meliputi konteks lirik atau teks yang lebih besar dalam lagu . 

Tambahan pula, kajian hanya melakukan analisis semantik pada lirik tetapi tidak 

menganalisis emosi . Perkara ini disebabkan lagu-lagu menyentuh kita secara emosi tetapi 

tidak secara sentimen . Oleh itu , kajian dalam mengklasifikasikan klasifikasi emosi dengan 

bahasa ibunda kita diperlukan untuk memahami emosi manusia atau emosi yang dibawa 

dalam bentuk lirik .Industri hiburan , khususnya dalam penghasilan lagu-lagu patriotik , 

mempunyai keupayaan untuk mempengaruhi hati dan fikiran orang ramai untuk menerima 

atau menolak agenda yang disebarkan , serta memotivasikan orang ramai melalui mesej halus 

dalam lirik dan menimbulkan emosi pendengar . Namun , kesan lagu patriotik kepada 

pendengar jarang diperhatikan . Kajian ini juga menunjukkan bahawa beberapa kajian telah 

dilakukan untuk mengenal pasti kelemahan dan isu dengan perbendaharaan kata yang 

digunakan dalam lagu-lagu patriotik , serta bagaimana muzik memberi kesan kepada emosi 

pendengar melalui lirik lagu . 

3 OBJEKTIF KAJIAN 

Objektif kertas kerja ini dibahagikan kepada tiga bahagian iaitu: 

1. Mengklasifikasi dan mengkaji kepentingan perkataan atau lirik dalam lagu patriotik 

menggunakan data set lagu patriotik bahasa Melayu untuk mengklasifikasikan emosi 

manusia. 

2. Untuk memahami dan mengenal pasti istilah utama yang boleh digunakan untuk klasifikasi 

sentimen dan emosi menggunakan lirik lagu patriotik sebagai set data 

3. Untuk mencadangkan teknik klasifikasi untuk sentimen dan emosi menggunakan lirik lagu 

sebagai set data menilai kaedah yang dicadangkan melalui metrik penilaian. seperti skor F1, 

ketepatan, ketepatan dan metrik ingat semula. 
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4 METOD KAJIAN 

 

Kajian ini dibangunkan menggunakan Model Air Terjun yang mudah untuk difahami dan 

digunakan. Dengan menggunakan kaedah ini, setiap fasa harus dilengkapkan sebelum fasa 

seterusnya dimulakan. Di penghujung setiap fasa, penilaian dibuat bagi memastikan projek 

berjalan seperti yang dirancang.      

 

4.1 Sistem Model 

 

Rajah 4.1 Carta Alir Keseluruhan Projek 

Rajah 4.1 menunjukkan carta alir bagi keseluruhan algoritma projek pengelasan berasaskan 

pembelajaran mesin ini. Secara keseluruhannya, aliran projek ini terbahagi kepada lima 

bahagian iaitu pengekstrakan data, pra pemprosesan data, fasa pengekstrakan ciri, pembinaan 

algoritma klasifikasi pembelajaran mesin dan yang terakhir fasa pengujian untuk 

mendapatkan hasil menggunakan metrik penilaian. 
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Fasa pertama menitikberatkan pengekstrakan data dalam Bahasa Melayu oleh itu lagu-lagu 

yang dipilih hanya dalam bahasa melayu dan fokusnya ke atas lagu-lagu patriotik sahaja. 

Teknik pemprosesan Bahasa Tabii akan dilaksanakan pada fasa ke dua untuk memastikan 

tiada nilai nol dan data set adalah bersih dari elemen yang kurang penting seperti kata henti , 

token yang mempunyai kurang dari 3 perkataan dan kata imbuhan.  

Fasa ketiga menggunakan Emosi Leksikon NRC dan TF-IDF untuk menganalisa emosi 

kepada 8 kelas dan mengekstrak ciri ciri penting dalam dataset yang telah diproses dalam fasa 

kedua. Fasa keempat merangkumi latihan data ke dalam empat model pilihan pembelajaran 

mesin iaitu “Naive Bayes” , “Random Forest Classifier”, “Logistic Regression” dan 

“SVM”.Akhir sekali, fasa kelima akan menghasilkan keputusan menggunakan metrik 

penilaian seperti F1-skor, ketepatan, “recall” dan “precision”. 

    

4.2 Reka Bentuk Pra pemprosesan Data 

Prapemprosesan data adalah sejenis pemprosesan yang dilakukan pada set data 

mentah untuk menyediakannya untuk prosedur pemprosesan lain seperti latihan data , 

pengekstrakan ciri dan agak penting untuk proses perlombongan data supaya latihan data 

dapat belajar dari ciri dan maklumat penting untuk menghasilkan hasil yang berkualiti dan 

optimum. 

Terdapat beberapa langkah utama yang terlibat dalam prapemprosesan set data. Salah 

satunya ialah pembersihan data yang akan digunakan dalam projek ini. Dalam proses ini, data 

yang hilang dikenal pasti dan disusun dari set data. Penyelidik perlu memutuskan dan 

mengenal pasti sama ada lebih baik untuk membuang medan yang hilang, mengabaikannya 

atau mengisinya dengan median atau bermaksud nilai untuk set data berangka. Seterusnya, 

membuang data yang berulang perlu dilakukan kerana pengulangan data akan mempunyai 

ukuran yang sama yang direkodkan dua kali yang akan menjejaskan pemberat perkataan 

dalam fasa pengekstrakan ciri. 

Selain itu, dalam projek ini, penyingkiran kata-kata berhenti, token yang kurang 

daripada 3 perkataan, simbol akan dikeluarkan kerana maklumat seperti ini tidak akan 

membantu dalam mempelajari ciri-ciri penting untuk latihan set data. Terjemahan teks juga 
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dikategorikan sebagai prapemprosesan data kerana ia dilakukan untuk menyeragamkan input 

untuk pengekstrakan ciri atau proses lain dalam saluran paip pembelajaran mesin dan lebih 

mudah untuk membandingkan antara set data kerana ia adalah dari bahasa yang sama dan 

mengeluarkan ciri yang sama untuk kedua-dua set data. 

Kesimpulannya, prapemprosesan data menjadikannya lebih mudah untuk mentafsir 

dan menggunakan. Proses ini menghapuskan ketidakkonsistenan dan pertindihan data yang 

sebaliknya boleh menjejaskan ketepatan model secara negatif. Prapemprosesan data juga 

akan memastikan bahawa tiada nilai yang salah, nilai yang hilang dan mengurangkan nilai 

yang tidak relevan dalam set data. 

4.3 Reka Bentuk Algoritma  

Model yang dicadangkan untuk digunakan dalam kertas ini ialah Mesin Vektor 

Sokongan(SVM), Regresi Logistik, Naive Bayes dan Pengelas Hutan Rawak. 

Naive Bayes akan menjadi model asas dalam projek ini. Ini disebabkan oleh Naive 

Bayes adalah algoritma pengelasan yang sangat pantas dan mudah yang sesuai untuk set data 

dimensi tinggi. Mereka menyediakan ramalan kebarangkalian yang sangat mudah 

menjadikannya mudah ditafsirkan sebagai model klasifikasi dasar awal. 

Regresi logistik adalah lebih mudah untuk dilaksanakan, ditafsirkan, dan sangat cekap 

untuk dilatih. Ia sangat pantas dalam mengklasifikasikan rekod yang tidak diketahui. Ia 

berfungsi dengan baik apabila data set boleh dipisahkan secara linear. Ia boleh mentafsirkan 

model pekali sebagai penunjuk kepentingan ciri. Dalam kertas ini, kita akan menggunakan 

“Logistic Regression Multinomial” kerana kita mempunyai 8 kelas emosi dan 3 kelas 

sentimen. 

Mesin Vektor Sokongan digunakan secara meluas untuk tugas klasifikasi kerana ia 

menggunakan kurang pengiraan dan memberikan ketepatan yang ketara. Vektor sokongan 

ialah titik data yang lebih dekat dengan hyperplane dan mempengaruhi kedudukan dan 

orientasi hyperplane . Menggunakan vektor sokongan ini, kami memaksimumkan margin 

pengelas . SVM akan mempunyai hyperplanes yang membantu dengan sempadan keputusan 

terutamanya jika tugas pengelasan mempunyai banyak ciri atau kelas untuk dikelaskan. 
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Pengelas Hutan Rawak ialah salah satu pengelas terbaik yang digunakan secara 

meluas untuk tugas pengelasan.( Jalal, N. etal ., 2022). Kesederhanaan algoritma mengubah 

teks pilihan yang menarik untuk pengelasan dan keupayaannya untuk mengendalikan data 

berdimensi tinggi malah dan prestasi tinggi di bawah set data tidak seimbang kelebihan 

ketara berbanding model Pembelajaran Mesin yang lain. ( Khoshgoftaar , T. M , 2007). 

4.4 Reka Bentuk Eksperimen 

Metrik penilaian yang akan digunakan ialah skor F1, Ketepatan( Precision ) dan 

Ingat( Recall ). 

Skor F1 akan digunakan kerana ia menyampaikan keseimbangan antara ketepatan dan 

penarikan balik. Seperti yang dinyatakan dalam artikel Penilaian: daripada ketepatan, ingat 

semula dan ukuran F kepada ROC , kemakluman , penandaan dan korelasi. (Powers DM, 

2020), formula F- Measure ditakrifkan dalam(1): 

 

𝑠𝑘𝑜𝑟 − 𝐹1 =  
(2×𝐾𝑒𝑡𝑒𝑝𝑎𝑡𝑎𝑛(𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛) ×𝐼𝑛𝑔𝑎𝑡(𝑅𝑒𝑐𝑎𝑙𝑙))

(𝐾𝑒𝑡𝑒𝑝𝑎𝑡𝑎𝑛+𝐼𝑛𝑔𝑎𝑡)
…….(1) 

Ketepatan( Precision ) digunakan dalam kes ini apabila objektif kami adalah untuk 

meminimumkan positif palsu, dan mengingat semula digunakan apabila objektif adalah untuk 

meminimumkan negatif palsu. Secara umum, kami mengoptimumkan prestasi model kami 

dengan menggunakan metrik yang dipilih. Formula yang dinyatakan dalam artikel artikel 

Penilaian: daripada ketepatan, ingat semula dan ukuran F kepada ROC , kemakluman , 

penandaan dan korelasi. ( Powers DM, 2020), untuk ketepatan ditakrifkan dalam (2) dan 

formula untuk mengingat semula yang dinyatakan dalam kajian yang bertajuk “pembelajaran 

tidak seimbang” (He etal.,2013) ditakrifkan dalam (3): 

 

𝐾𝑒𝑡𝑒𝑝𝑎𝑡𝑎𝑛(𝑃𝑟𝑒𝑐𝑖𝑠𝑖𝑜𝑛) =  
(𝐾𝑎𝑑𝑎𝑟 𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑓 𝐵𝑒𝑛𝑎𝑟)

(𝐾𝑎𝑑𝑎𝑟 𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑓 𝐵𝑒𝑛𝑎𝑟+𝑘𝑒𝑐𝑒𝑟𝑢𝑛𝑎𝑛×𝐾𝑎𝑑𝑎𝑟 𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑓 𝑃𝑎𝑙𝑠𝑢)
……….(2) 

 

Ingat( Recall ) = 
(𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑓 𝐵𝑒𝑛𝑎𝑟)

(𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑓 𝐵𝑒𝑛𝑎𝑟+𝑁𝑒𝑔𝑎𝑡𝑖𝑓 𝑃𝑎𝑙𝑠𝑢)
……(3) 

 

Dalam kes ini, ketepatan juga akan digunakan sebagai metrik penilaian untuk melihat 

peratusan ramalan yang betul untuk data ujian seperti yang dinyatakan dalam kajian 

Sensitiviti, kekhususan, ketepatan, selang keyakinan yang berkaitan dan analisis ROC dengan 

pelaksanaan SAS praktikal ( Zhu , W.etal ., 2010) formula ditakrifkan dalam (4) 

Cop
yri

gh
t@

FTSM 

    
    

  U
KM



 PTA-FTSM-2022-172 
 

 

 

𝐾𝑒𝑡𝑒𝑝𝑎𝑡𝑎𝑛 =
(𝑁𝑒𝑔𝑎𝑡𝑖𝑓 𝐵𝑒𝑛𝑎𝑟+𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑓 𝐵𝑒𝑛𝑎𝑟)

(𝑁𝑒𝑔𝑎𝑡𝑖𝑓 𝐵𝑒𝑛𝑎𝑟+𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑓 𝐵𝑒𝑛𝑎𝑟+𝑁𝑒𝑔𝑎𝑡𝑖𝑓 𝑃𝑎𝑙𝑠𝑢+𝑃𝑜𝑠𝑖𝑡𝑖𝑓 𝑃𝑎𝑙𝑠𝑢)
...(4) 

  

Matriks kekeliruan yang ditunjukkan di Rajah 4.2 biasanya digunakan untuk 

menggambarkan analitik kepentingan seperti ingat kembali, kekhususan, ketepatan dan 

ketepatan. Matriks kekeliruan dikatakan sangat berguna kerana ia memberikan perbandingan 

nilai-nilai seperti Positif Benar , Positif palsu, Negatif benar dan Negatif Palsu. Ia ialah 

matriks NxN yang digunakan untuk menilai prestasi model klasifikasi, memandangkan N 

ialah bilangan kelas sasaran.  

 

Rajah 4.2  Matriks Kekeliruan 

 

5 HASIL KAJIAN 

5.1 Pengekstrakan Data 

Berdasarkan rajah 5.1, Set data telah disediakan dengan 83 lagu secara keseluruhan 

khususnya dari 1988 hingga 2020 yang diekstrak daripada YouTube. Dalam proses 

penyediaan dataset , redundansi lirik yang ketara berlaku dari tahun 2000 hingga 2006, ini 

disebabkan lagu “ Keranamu Malaysia” digunakan tanpa sebarang perubahan pada lirik, 

tetapi perubahan dibuat pada melodi sahaja. Bagi mengatasi isu ini, lagu Negaraku dan lagu 

14 negeri ditambah serta 35 lagu patriotik diperoleh daripada web merangkak . Set data 

disediakan dalam bahasa Melayu dan set data yang digunakan dalam keseluruhan proses 

latihan akan digunakan dalam bahasa Melayu dan kemungkinan besar akan diterjemahkan ke 

bahasa lain. Prapemprosesan data seperti membuang tanda baca, kata henti, tokenisasi dan 

lemmatisasi telah dilakukan. 
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Rajah 5.1  Set data Lagu –Lagu patriotik 

 

5.2 Penterjemahan Data Set 

 

Rajah 5.2 Kod penterjemahan data set 

Penterjemahan set data daripada bahasa Melayu ke bahasa Inggeris dilakukan menggunakan 

googletrans . Sel pertama pada rajah 4.6 sedang menamakan 2 lajur baharu yang akan terdiri 

daripada tajuk terjemahan lagu dan lirik terjemahan. Sel kedua ialah menterjemah unsur A 
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dan B yang masing-masing terdiri daripada tajuk dan lirik lagu dalam bahasa Melayu . Ia 

dikembalikan sebagai data satu dimensi untuk dimuatkan dalam setiap baris set data. 

 

5.3 Reka Bentuk Pra Pemprosesan Data 

 

Rajah 5.3  Mengeluarkan tanda baca 

Rajah 5.3 di atas menunjukkan fungsi mengalih keluar tanda baca seperti titik , tanda seru 

dan koma yang tidak membantu dalam projek ini. 

 

Rajah 5.4 Tokenisasi Data set 
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Dalam rajah 5.4, tokenisasi telah dilakukan untuk memecahkan data tidak berstruktur dan 

teks bahasa semula jadi kepada cebisan maklumat untuk lebih memahami konteks dalam 

membangunkan model untuk NLP. 

 

 

Rajah 5.5  Mengeluarkan token yang mempunyai kurang daripada tiga perkataan 

Rajah 5.5 menunjukkan dalam kajian ini ayat yang mengandungi kurang daripada 3 

perkataan dikeluarkan seperti “ an ”, “a”, “ be ” kerana perkataan tersebut tidak 

memainkan peranan penting kerana model tidak benar-benar belajar daripadanya. 

 

Rajah 5.6  Mengeluarkan perkataan berhenti 
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Berdasarkan rajah 5.6 kata henti seperti “a”, “ the ”, “ is ” , “dan” dialih keluar dan 

dihapuskan kerana ini biasanya digunakan yang membawa sedikit maklumat berguna. 

 

Rajah 5.7 Menggunakan lemmatisasi pada token yang telah dibersihkan 

Rajah 5.7 memnunjukkan kajian ini memerlukan makna perkataan dalam bentuk akar 

kerana ia lematisasi dipilih berbanding dengan berpunca. Lemmatisasi boleh membantu 

mengekalkan makna perkataan. Contohnya, kajian akan ditukar kepada kajian selepas 

lemmatisasi . 

 

 

 

 

 

 

Rajah 5.8  Akhir hasil daripada pra pemprosesan daripada data 

Rajah 5.8 menunjukkan yang muktamad hasil data di mana yang set data ialah sekarang 

diterjemahkan , dibersihkan dan tiada redundansi  daripada data. 
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5.4 Pengekstrakan Ciri 

 

Rajah 5.9  10 Teratas perkataan yang paling kerap dalam set data 

Rajah 5.9 menunjukkan 10 perkataan paling kerap dalam set data patriotik Melayu 

yang "bersatu" mengambil tempat pertama , "kekuatan" sebagai yang kedua paling kerap dan 

"negara" di tempat ketiga. Ia dapat dilihat bahawa 10 perkataan teratas yang muncul paling 

kerap membawa rasa positif dalam pendengar kerana itu tidak syak lagi bahawa emosi seperti 

"kepercayaan", "kegembiraan" dan "jangkaan" akan mengambil sebagai kekerapan emosi 

tertinggi selepas menggunakan kaedah frekuensi NRC. 

5.5 Pengaplikasian Emosi Leksikon NRC 
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 Rajah 5.10  Pengaplikasian Emosi Leksikon NRC 

Berdasarkan Rajah 5.10 , kod tersebut menunjukkan metod “affect frequency” untuk 

menghasilkan frekuensi lapan emosi bagi setiap lagu atau setiap baris.Ianya akan berulang 

sehingga senarai dalam data set mencapai baris terakhir.Leksikon NRC Emosi merupakan 

senarai perkataan Bahasa Inggeris dan perkaitannya dengan lapan emosi iaitu kemarahan, 

ketakutan, jangkaan , kepercayaan, terkejut, kesedihan , kegembiraan dan jijik serta dua kelas 

sentimen iaitu positif dan negatif tetapi fokus utama projek ini adlaah hanya kepada analisis 

emosi. Fungsi seterusnya pada rajah 4.4 adalah untuk mengira jumlah perkataan bagi setiap 

baris yang untuk tujuan normalisasi. 

 

 Rajah 5.11 Frekuensi maksimum lapan kelas emosi dalam graf bar 

Berdasarkan rajah 5.10 dan 5.11 , emosi kepercayaan dapat dilihat mempunyai jumlah 

kekerapan tertinggi dan kekerapan meluat terendah. Hal ini kerana , dalam lagu-lagu patriotik 

, perkataan yang melibatkan pemerintah negara sering muncul dan dalam konteks ini rakyat 

mempercayai pemimpin dan mengamanahkan mereka untuk memimpin negara.  

 

Rajah 5.12  Lagu yang memperoleh nilai maksimum bagi setiap emosi 
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 Rajah 5.13  Lagu yang memperoleh nilai maksimum bagi setiap emosi dalam graf bar 

Berdasarkan Rajah 5.12 dan 5.13, Lagu Negeri Kedah paling banyak mengeluarkan 

frekuensi untuk emosi kepercayaan, UntukMuMalaysia mempunyai frekuensi ketakutan dan 

kesedihan yang paling banyak, Budaya penentu Kecapaian nampaknya mempunyai emosi 

yang bertentangan dengan UntukMu Malaysia iaitu kegembiraan. dan jangkaan. 

 

 

Rajah 5.14  Wordcloud lirik lagu yang mempunyai frekuensi tinggi untuk emosi kesedihan, kemarahan, 

kejutan, ketakutan 

Berdasarkan rajah 5.14 , perkataan perkataan seperti pahit , penat , sengsara sering 

muncul di dalam lirik lagu-lagu patriotik menyebabkan hasil frekuensi emosi terdorong 

kepada kelas kesedihan. Lagu negaraku nampaknya dikategorikan kepada kelas kemarahan 
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kerana berdasarkan sejarah lagu ini dicipta selepas merdeka di mana ianya membawa 

semangat berkobar kobar untuk berbakti kepada negara dan emosinya boleh dikaitkan dengan 

emosi kemarahan. 

 

Rajah 5.15  Wordcloud lirik lagu yang mempunyai frekuensi tinggi untuk emosi kegembiraan, jangkaan dan 

kepercayaan 

Berdasarkan rajah 5.15, Analisa dapat dilakukan bahawa lirik yang mengandungi perkataan 

seperti bertuah, sempurna, sejahtera, gembira dan rahmat akan membawa frekuensi yang 

lebih tinggi dalam kegembiraan dan penantian kerana ia membawa maksud positif. Lagu 

Negeri Kedah dalam konteks ini mempunyai perkataan seperti Allah yang bermaksud tuhan, 

Sultan Mahkota , dan nabi-nabi yang membawa maksud pemerintah yang rakyat amanahkan 

kepada mereka. Budaya Penentu Kecapaian yang membawa kekerapan tertinggi untuk 

kegembiraan dan penantian terdapat perkataan seperti “ bina semangat ” , “ bebas dan 

merdeka ” “ beretika ” yang membawa maksud kebebasan yang dinantikan. 
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5.6 Pembinaan Model Klasifikasi 

Jadual 5.1 Ketepatan dan perbandingan kedua-dua set data 

 

Model Pembelajaran Mesin Ketepatan Set Data 

Patriotik Melayu 

Ketepatan data set 

Lagu Kebangsaan 

Dunia 

Naif Bayes 0.571 0.667 

Regresi Logistik 0.762 0.604 

Mesin Vektor Sokongan 0.619 0.604 

Pengelas Hutan Rawak 0.762 0.624 

Berdasarkan jadual di atas, Pengelas Rawak Hutan untuk Set Data Patriotik Melayu 

memberikan ketepatan tertinggi sebanyak 0.762 dan ketepatan SVM dan Regresi Logistik 

Lagu Kebangsaan kumpulan data dunia berkongsi nilai yang sama iaitu 0.604 . Ketepatan 

Naif Bayi bagi data set patriotik Melayu meletakkan nilai terendah 0.571. 

5.7 Keputusan Ujian 

Jadual 5.2 F1-skor dan perbandingan antara kedua-dua set data 

Emosi F1-skor Set Data 

Patriotik Melayu 

F1-skor data set Lagu 

Kebangsaan Dunia 

Kemarahan 0.00 0.00 

Jangkaan 0.00 0.00 

   Kegembiraan 0.00 0.00 

Kepercayaan 0.83 0.74 
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Jadual 5.3 “Precision” dan perbandingan antara kedua-dua set data 

Emosi “Precision” Set Data 

Patriotik Melayu 

“Precision” data set 

Lagu Kebangsaan 

Dunia 

Kemarahan 0.00 0.00 

Jangkaan 0.00 0.00 

Kegembiraan 0.00 0.00 

Kepercayaan 0.71 0.58 

 

Jadual 5.4 “Recall” dan perbandingan antara kedua-dua set data 

Emosi “Recall” Set Data 

Patriotik Melayu 

“Recall” data set Lagu 

Kebangsaan Dunia 

Kemarahan 0.00 0.00 

Jangkaan 0.00 0.00 

Kegembiraan 0.00 0.00 

Kepercayaan 1.00 1.00 

 

Berdasarkan jadual 5.2, 5.3 dan 5.4, kepercayaan emosi memperoleh kekerapan 

tertinggi di kalangan semua emosi di mana ia mendapat skor 0.83, 0.71 dan nilai optimum 1 

untuk F1-skor , ketepatan , dan ingat masing-masing. Set data lagu Patriotik Melayu boleh 

dilihat untuk mengatasi nilai Set DataSet Lagu Kebangsaan dalam penilaian metrik. 

Sebab-sebab di mana terdapat nilai 0 dalam jadual di atas mungkin kerana data tidak 

mempunyai maklumat yang mencukupi untuk meramalkan label dan pengelas membenarkan 
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kelas yang paling kerap iaitu emosi kepercayaan mendominasi oleh itu emosi kepercayaan 

memperoleh nilai frekuensi tertinggi dalam semua kaedah penilaian metrik. 

6 KESIMPULAN 

 

Lagu-lagu patriotik seharusnya mampu memotivasikan pendengar tentang cintakan negara 

dengan mempertingkatkan mesej yang disampaikan melalui lirik yang digubah kerana 

terbukti bahawa lirik juga boleh mempengaruhi dan menyemarakkan emosi di hati manusia. 

Oleh itu, adalah penting untuk menyusun lirik dengan berhati-hati untuk menyampaikan 

emosi positif kepada pendengar. 

Kajian ini menunjukkan lapan emosi atau lapan kelas untuk mengklasifikasikan lirik lagu 

patriotik iaitu kemarahan, jangkaan, kegembiraan, kepercayaan, ketakutan, terkejut, sedih dan 

meluat dan bukannya mengklasifikasikannya kepada tiga nilai sentimen asas iaitu positif, 

negatif dan neutral sahaja. Dalam konteks ini, kertas kerja ini menunjukkan emosi yang lebih 

spesifik dan membuktikan melalui lirik juga dapat menyemarakkan perasaan patriotisme di 

hati rakyat. 

Kajian ini menyimpulkan bahawa lirik lagu-lagu patriotik semasa membawakan emosi 

“kepercayaan” yang paling banyak kepada pendengar dengan kekerapan 0.278 sebagai 

maksimum antara kesemua lapan emosi yang dirujuk kepada roda emosi Plutchik (Plutchik, 

1980). Komposer boleh mengambil perhatian pada perkataan yang digunakan untuk 

menunjukkan pemerintah negara, perpaduan rakyat untuk digunakan dalam lagu-lagu 

patriotik akan datang. 

Kajian ini boleh ditambah baik dengan menambah lebih banyak set data dan menambah lebih 

banyak ciri pada set data untuk mendapatkan lebih banyak maklumat mengenai lirik yang 

digunakan oleh komposer untuk membentuk pendapat umum yang positif terhadap negara 

melalui hiburan. 

Kesimpulannya, dapat kita lihat lirik yang dibuat bukan sahaja melahirkan kesan positif 

seperti kegembiraan, penantian dan kepercayaan tetapi pada masa yang sama, ia juga akan 

menunjukkan emosi negatif seperti meluat dan takut. Ini disebabkan pemilihan perkataan 

untuk lagu dalam garis masa tertentu menyerupai isu dan kesan agenda tertentu terhadap 

pendengar. 
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